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from sklearn.linear sodel 1mport

LirsarRegrassion

from sklearn.metrics import mean_sguared error
& Step 2: Addestramento ool modello

epar-iamd 1 datl per la regressicne |inear
¥ La ragrasslons linsare mon pud gestire direttasente 11 termine quadratlco,
¥ quindl debbisms eipandere la featiare X
X poly = np.vstack((X, X*"21).T

ddestriang §] madella
model s LinearRegression( )
nadel . FiedX_pely, ¥}

Un Modello di regressione
lineare con dati simulati
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def plot_image(i, predictions_array, true_label, img):
predictions_array, true_label, img = predictions_arr
plt.grid{False)
plt.xticks{[])
plt.yticks([])

import sklearn.neighbors

‘Frum sklearn.metrics import mean_squared_error

model = sklearn.neighbors.KNelghborsRegressor(n_neighbors=9)
# riorganizza il vettore X in modo che abia una colonna e

i tante righe quante erano gli elementi X

X _reshaped = X.reshape(-1, 1)

model . Fit(X_reshaped, y)

Il modello Fashion Mnist Il problema
"I soldi fanno Ia felicita?"

Regressione vs. KNN

plt.imshow({img, cmap=plt.cm.binary) Addesirare um modello di regressione linears

=u dati simulatl per capire il funzicname

predicted_label = mp.argsax(predictions_arn

if predicted_label == true_label:
color = 'blue’

elee:
color =

di base, indipendentemenie
dallincertezza dei dati reali
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dee Generalizzare |2 competenze acguisite con MNIST

gpplicandole al dataset di moda Fashion MMIST.

Itk ave el Ceic s mie o Applicare | modelli Regressione Lineare e KMNM

immagini pil complesse. allp stesso dataset per confrontare | nswlat]

e scegliere l'algoritrmo migliore

ol g leare,mlel selectlon leport GrldSearchdy
La Backpropagation: Il modello KNN b_rangs = range(i,31)
wlight = [ "unliferm’, "distance’ |
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(- 1' prist (grid.best_parans i
class Cnn{nn.Module}: - -? . T: ﬂr;rwﬁr?i. welghts' : 'unifern®}

def _ imit_ (self, dropouted.5):
super{Cin, self)._ init_ (]
self.convl = an.Conv2d{1l, 32, kernel_slze=31)
self.conv? = nn.Convadd( 2!, 62, kernel_sire=3)
self.conw2_drop = nn.Dropout2d(p=dropout )
gelf.Fel = pR.Linear{l6668, 1088) & 1688 = nuaber chan
self.fc2 = nn.Llinear{l8s, 18)
self. fel drop = nn.Dropout (p=dropout )
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Esplorare il concetio di backpropagation e

Usare un dataset classico per intredume concetti

le reti neurali artificiali, dimostrando come come owerfitting e underfiting e trovare il K

un modello si auto-corregge per ottimale con GndSearchCW

miglhorare le sue previsioni.

From gkladrn, Feature edtraction. Text impost
" (Tul\Wb[A-Ta-z]{8,}

atop _werds = ot (]iot | ENGLTSH_STOF _WORDS)
printi Le $Top Wwords somdi ; STOP WOrdE, A
Apattérn & ITOop wOrdd 3oNn0 CAaratterl Ohe SODD1AmMO

Applicare un modello di Maive Bayes per analizzare
it
pattern

il zentimento di una frase o identificare | messaggi

vopliers dal testi analizzati in quartdkdi SPam, introducendo il concetio di probabili '

e classificazions basaia su parole chiave.
wettorizratore = Trid#Pvectorlies I:H1-l:p'Irl mword T 'I..:-I-:Hl_p.:r.lern:r.ur.ttl i E-L|J|'.|_il.'ni'-IJ!||1 '|.'I||;,_].'.

Fcres us wellors dl froguense sia per parple singole che per copple
nessagEladdes tramuniovetior = ve
pargladddesTrangnto = vaTTorlzzatore. got_teature _Rangs_out( )
pd.DataFrans| data=-messaggladde sTramentovettor . toarray| }, columns=parolescdestramento). iloc]: @::3]

= F
ttorlzzatore. fit_transfors|nessaggifddes tranamto)
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»» Utilizzare strum
Python e Googl

»» Sottolinear
limitazioni

» Privil




